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전력 사용량  예측 모델을  이용함으로써  효율적인  인공지능  알고리즘을  바탕으로  안정적이고  효율적인  에너지  공급을  위한 최소한의  전력 생산량에  대해 정확하게  예측을  할 수있다 . 이를 통해 각 도시별로  특정 건물의  

수와 구조, 그 도시의  평균 강수량 , 평균 기온 등을 분석하여  한 도시의  평균 소비전력량을  구할 수 있을텐데  이를통해  우리가  생각했던  에너지  절약 및 비용절감 , 환경보호  측면에서  좋은 효과를  보일 수 있을 것이다 . 

그리고  전망 면에서는  스마트  그리드  기술이라는  전력 공급과  에너지  수요를  효율적으로  관리하기  위해 정보 및 통신 기술을  활용하는  혁신적인  에너지  공급체계가   발전하여  실시간  전력 관리 및 최적화가  가능하게  

되어 전체적인  전력 시스템의  효율성을  늘릴 수 있을 것이다 . 또 인공지능  및 빅데이터에  대한 활용도  증가하여  정확한  결과값을  모르는  상황에서  평균값을  통해 분석할  수 있는 알고리즘을  이용해  우리 주제와  또 다른 

여러 분야의  산업도  적용 가능할  것이라  생각하고 , 이를 적용한다면  에너지  측면에서  큰 영향이  있을 것이라  생각한다 .

요약 설명

빅데이터를  이용한  전력 수요 예측

 1. 주제선정  및 목적

연구 내용

효과 및 전망

2. 연구 내용 및 방법

4. 결론 및 적용

3. 연구 결과

에너지  효율성  향상
비용절감 , 환경보호

1. 기존 데이터 확인

2. 전력 수요 예측

-전력 소비량 분포

시간이  지날  수록  전력에  대한  수요는  계속  늘어난다 . 전력수요가  늘면  발전소에서  전력을  더 많이  
생산해야하는데  전력을  많이  만들고  사용하지  않으면  전력을  보관하기가  힘들어  손실되는  전력이  생기게  된다 . 
남는  전력량이  많을  수록  더 많은  손실이  일어난다 . 그렇기에  전력을  정확히  필요한  양만큼  만들어야  손실전력  
없이  에너지를  절약하며  비용  절감 , 환경  보호의  효과를  얻을  수 있다 . 그래서  본 팀은  이러한  장점을  얻기  위해서  
기온 , 강수량 , 습도 , 건물의  종류  등을  고려하여  일별 , 월별 , 년별로  시간에  따른  한 도시에  필요한  전력의  양을  
예측해보려  한다 . 

전력 손실  多

전력량 예측

생산량 조절 저장전력 최소화 

-시간별 소비전력 분포

1. LSTM 모델 설계
*시계열 예측 모델

-요일별 소비전력 분포 -건물별 소비전력 분포

-건물들의 시간별 소비전력 분포

-LSTM 모델 설계

-LSTM 모델 학습

Epoch [1/5], Step [300/3188], Loss: 0.0005
Epoch [1/5], Step [600/3188], Loss: 0.0006
Epoch [1/5], Step [900/3188], Loss: 0.0003
Epoch [1/5], Step [1200/3188], Loss: 0.0019
Epoch [1/5], Step [1500/3188], Loss: 0.0165
Epoch [1/5], Step [1800/3188], Loss: 0.0013
Epoch [1/5], Step [2100/3188], Loss: 0.0000
Epoch [1/5], Step [2400/3188], Loss: 0.0001
Epoch [1/5], Step [2700/3188], Loss: 0.0001
Epoch [1/5], Step [3000/3188], Loss: 0.0026
Epoch [2/5], Step [300/3188], Loss: 0.0005
Epoch [2/5], Step [600/3188], Loss: 0.0002
Epoch [2/5], Step [900/3188], Loss: 0.0001
Epoch [2/5], Step [1200/3188], Loss: 0.0009
Epoch [2/5], Step [1500/3188], Loss: 0.0072
Epoch [2/5], Step [1800/3188], Loss: 0.0002
Epoch [2/5], Step [2100/3188], Loss: 0.0000
Epoch [2/5], Step [2400/3188], Loss: 0.0002
Epoch [2/5], Step [2700/3188], Loss: 0.0001
Epoch [2/5], Step [3000/3188], Loss: 0.0006
Epoch [3/5], Step [300/3188], Loss: 0.0004
Epoch [3/5], Step [600/3188], Loss: 0.0001
Epoch [3/5], Step [900/3188], Loss: 0.0000
Epoch [3/5], Step [1200/3188], Loss: 0.0003
Epoch [3/5], Step [1500/3188], Loss: 0.0015
Epoch [3/5], Step [1800/3188], Loss: 0.0001
Epoch [3/5], Step [2100/3188], Loss: 0.0000
Epoch [3/5], Step [2400/3188], Loss: 0.0000
Epoch [3/5], Step [2700/3188], Loss: 0.0000
Epoch [3/5], Step [3000/3188], Loss: 0.0001
Epoch [4/5], Step [300/3188], Loss: 0.0001
Epoch [4/5], Step [600/3188], Loss: 0.0001
Epoch [4/5], Step [900/3188], Loss: 0.0001
Epoch [4/5], Step [1200/3188], Loss: 0.0002
Epoch [4/5], Step [1500/3188], Loss: 0.0010
Epoch [4/5], Step [1800/3188], Loss: 0.0000
Epoch [4/5], Step [2100/3188], Loss: 0.0000
Epoch [4/5], Step [2400/3188], Loss: 0.0000
Epoch [4/5], Step [2700/3188], Loss: 0.0000
Epoch [4/5], Step [3000/3188], Loss: 0.0001
Epoch [5/5], Step [300/3188], Loss: 0.0001
Epoch [5/5], Step [600/3188], Loss: 0.0001
Epoch [5/5], Step [900/3188], Loss: 0.0001
Epoch [5/5], Step [1200/3188], Loss: 0.0002
Epoch [5/5], Step [1500/3188], Loss: 0.0008
Epoch [5/5], Step [1800/3188], Loss: 0.0000
Epoch [5/5], Step [2100/3188], Loss: 0.0000
Epoch [5/5], Step [2400/3188], Loss: 0.0000
Epoch [5/5], Step [2700/3188], Loss: 0.0000

Epoch [5/5], Step [3000/3188], Loss: 0.0001

모델 학습 결과

8월 25일 예측 결과

시간 전력소비량
(kWh)

0 422.88

1 386.16

2 363.6

3 353.28

4 356.88

실제 8월 25일 전력

아쉽다!!

0시부터 4시는 전력 사용량이 감소하는 
것을 알 수 있다. 

위 시간 구간에서 전력 수요 증가한다고 예측

아쉽다!!


